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摘 要
:

汉语中许多新生的词语都是短语的缩略形式
。

对缩略语的检测是未登录词识别的一部分
,

但用来作

为训练语料的缩略语词典资源却很稀缺
。

本文提出一种在生语料中自动抽取中文缩略语的方法
,

首先获取候

选缩略语集和源短语库
,

然后利用语言模型和对齐模型等特征进行候选缩略语和源短语的对齐
,

最后得到一

部粗糙 的缩略语词典
。

在实验中
,

在新词中进行缩略语提取的准确率达到了 51
.

4%
,

召回率达到了 81
.

7%
.

关键词
:

缩略语
,

源短语
,

对齐模型

R ese a r Ch in A u to m a ti e E x tr a etio n o f C h in e se A b b r e V ia ti o n s

Cu ishiq i Liu Qu n L in sho u x u n M e n gya
o
Yu H ao N ishin o Fu m ihito

In s titu te o f C o m Pu tin g Te eh n o lo g y
,

Ch in es e A ead e m y o fse ien e e s,

B eijin g l0 008 0

Fuj its u R es e arc h & D ev e lo Pm e n t Ce n te r C o
.

,

LT D
,

B eijin g 100 0 16

E
·

m a il: sq e u i
r

孕ic t
.

a c
.

e n liu q u n

花:iet
.

a e
.

e n sx lin 寒ic t
.

a e
.

e n

A b str a e t : In C hin es e ,

m an y n e w w o rd s ar e a bbre v ia tio n s o f so m e Ph ras e s
.

T he id e n tifi c a tio n o f a bbre v ia tio n s is part

o f th e id e n ti fi ca tio n o f u n kn o w n w o rd s ,

bu t w e a re sho rt o f th e eo rp u s o f a bbre v ia tio n to tr a in th e m o d e l
.

In this

Pa Pe r, we w ill Pre se n t an a PPr o a ch to e x tr a c t C h in e se ab bre v ia tio n s a u to m a tie a lly fro m u n se g m e n te d eo r’P u s
.

Firs t w e

c o lle e t a e an did at e a bbre v ia rio n se t an d a so u re e Ph ras e libran r, th e n m ak e u se o f the fe atu re s su eh as la n g u a g e m o d e l

an d a lign m e n t m o d e lto Pro d u e e th e Pa irs o f a bbre v iatio n a n d so u rc e Phras
e ,

an d g e t a ro u g h ab bre v ia tio n die tio n a ry

fi n a lly
.

K e
yw

o r d s: a bb re v ia tio n
,

so u re e phras e , a lig n m e n t m o d e l
.

1 引言

缩略语是短语的缩写形式
,

汉语中的缩略语一般是把音节较长的词或者词组缩减为双音

节词
,

这符合汉语词汇双音节化的主流趋势 (《新词新语与新闻语言》)
。

例如
“

反对恐怖主义
”

’

本文承国家 863 项目(编 号 200 4AA I14 0 10 和 20 03A A lll0 !0) 以及中科院计算所和富士通研究开发中心合作项目

资助
。
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被缩写为
“

反恐
” , “

足球彩票
”

被缩写为
“

足彩
” 。

当然
,

缩略语不限于两个字
,

如
“

航空

意外险
”

被缩写为
“

航意险
” ,

但是三个或者更多字的缩略语数量较少
。

我们把被缩写的短语

称为源短语
,

如
, “

足球彩票
”

是
“

足彩
”

的源短语
, “

足彩
”

是
“

足球彩票
”

的缩略语
。

在进行新词检测的过程中
,

我们发现缩略语在新词中占据着较大的比重
。

把缩略语的识

别反过来应用到新词检测的过程中
,

又可以提高新词检测的准确率
。

缩略语的研究主要分为

三个工作 (《A p r e lim in卿 Stu dy
o n p ro b ab ilistie M o d els fo r e hin e s e A bb r ev iat io n s}) )

。

1
.

给出源

短语
,

检测其缩略语
。

2
.

给出缩略语
,

检测其源短语
。

3
.

训练缩略语模型参数
。

在这三项工作

中
,

都需要利用一部缩略语词典作为训练语料
。

但由于缩略语词典资源比较少
,

所以数据稀

疏的问题比较严重
。

本文的工作是在无缩略语词典资源训练的情况下
,

利用生语料 自动提取

缩略语和源短语对
,

以此来生成一部缩略语词典
。

对此项工作
,

己有的研究比较少
。

2 中文缩略语提取方法

本文设计的自扩展中文缩略语词典方法主要分以下几个步骤
:

1
.

获取较大的文本语料
.

该语料是未经过切分标注的生语料
。

由于我们进行的是无监督

的学习
,

没有缩略语词典作为训练语料
,

所以生语料的规模要足够的大
。

我们通过从因特网

采集大量的网页并进行网页正文的提取来产生实验所需要的庞大语料库
。

2
.

从语料中提取候选缩略语集
。

3
.

从语料中提取候选源短语库
。

4
.

进行缩略语和源短语的对齐
。

2
.

1 提取候选缩略语集

在己知的中文词中
,

有部分是缩略语
。

我们可以拿一部通用词典作为候选缩略语集
。

这

样做的一个弊端是可能词典中的词并不出现在文本语料中
,

而其源短语出现在文本语料中的

机率会更小
,

导致无法检测到缩略语的源短语
,

或者将非缩略语误判为缩略语
。

因此以一部

通用词典作为候选缩略语集会使得召回率和准确率都比较低
。

对于缩略形式的新词
,

往往它的源短语也会被广泛的使用
。

例如
, “

非典
”

和
“

非典型肺

炎
”

都会大量出现在媒体上
。

因此
,

我们假设缩略语和源短语在语料中共现
。

根据假设
,

我

们可以从语料中提取新词作为缩略语的候选集
。

实验发现
,

新词中缩略语占了相当大的比重
,

我们可以通过对语料库进行检测得到新词 (该项工作在笔者的另一篇论文中详细介绍 )
,

以此

作为候选缩略语集
。

本文最后会在 自动检测得到的新词构成的候选缩略语集上进行实验并给

予分析
。

2
.

2 提取候选源短语库

我们不可能设计一部可以覆盖所有短语的库
,

根据假设
,

源短语和缩略语来源于同一个

语料库中
,

所以我们的源短语库需要从同一个语料库中提取
。

源短语之所以会被缩写
,

是因
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为该短语使用频度较高
,

使用者本着简洁的原则才将其进行缩写
,

所以源短语必定在语料库

中有着较高的出现频率
。

从词性上讲
,

绝大多数被缩略的源短语都是由实词构成的
,

所以我

们只需统计由名词
、

动词和形容词构成的源短语
。

短语是由若干个词组成的
,

我们首先利用

计算所的 工CTCLAS 对文本进行切词和词性标注
,

然后进行基于词的重复串搜索和基于词性的

过滤 (邹纲 2 0 0 4 )
,

这样就获取到一个很大的源短语库
。

2
.

3 缩略语和源短语的对齐

2
.

3
.

1 中文缩略语的构成规律

绝大多数情况下
,

把源短语切分为几个词
,

每个词用该词中的某字代替
,

就得到了缩略

语
。

如
“

航空意外险
”

切分为
“

航空 意外 险
” ,

然后缩写为
“

航意险
” 。

在例外的情况下
, “

非

典型肺炎
”

切分为
“

非 典型 肺炎
” ,

但其缩略语却是
“

非典
” 。

但 由于例外的情况很少
,

为

了降低问题的复杂性
,

我们在设计 中给出了以下约束
:

1
.

缩略语中的每一个字
,

都唯一映射到源短语中的某一个词
。

2
.

源短语中的每一个词
,

都唯一映射到缩略语中的某一个字
。

3
.

不存在词序的重排
。

形式化表示为
:

So urc
e 二

wl 姚
⋯
wn

,

注bb re v
l’at io n = c ,

。 ⋯已

减
二 c

. , c
‘2 ⋯c 涌

,

三e , = e
, ,

(l ‘j‘ m )

So u rc e 表示源短语
,

Abbre v ia tio n 表示缩略语
。

不满足该约束的缩略语和源短语对
,

不在

本文研究的范畴
。

使用上述约束处理候选缩略语集和源短语库
,

可以得到大量的缩略语和源短语对
,

它们之间

是多对多的关系
。

如
“

足彩
”

对应
“

足球彩票
”

和
“

足球博彩
” , “

初步裁定
”

对应
“

初裁
”

和
“

初

定
”。

如图所示
,

每一个对应产生了一条连线
,

所以在候选缩略语集和源短语库之间存在大量的

连线
,

其中有正确的连线表明了缩略关系
,

还有很多错误的连线
。

我们的目标是去掉错误的连线
。

足彩

初定

初裁

足球彩票

足球博彩

初步裁定

图 1

2
.

3
.

2 缩略语和源短语对的筛选

我们需要计算每一个候选缩略语和源短语对的概率 P( 汉bb re v ia tio n ,

so
“rc e)

,

来衡量该对有

效的程度
。

根据约束条件
,

我们设计了 P( 月bb re vi at io n ,

so
urc e) 的计算公式

。

为了使得公式更

加直观
,

我们使用 Abbr ev iat
l
on

二 “

足彩
” ,

So ur c。 二 “

足球彩票
”

来表示该公式
。

P( 足彩
,

足球彩票)二 只俐 g (足球彩票 )x 只咖 (足彩 }足球彩票)

其中
,

Plan , 是语言模型
,

氏
、n

是对齐模型
·

在公式中
,

语言模型表达的是源短语合法的程度
。

源短语是 自动抽取的
,

我们并不知道

一55一



它的合法性
,

所以公式中使用源短语的语言模型对其进行约束
。

短语的语言模型可以采用二

元语法
。

编 (足球彩票)= , (足球)x 尸(彩票 }足球) =

些卑
x

些舆鼻
=

鲜终肇之
一

_ 刀 (to ta l) 刀吸正坏) 刀《to ta l)
其中

,

N (足球彩票)表示短语
“

足球彩票
”

在语料中的频率
,

N (lo tal )表示语料中的总词数
。

对齐模型表示源短语和缩略语的对齐概率
,

即它们相对应的程度
。

一般来讲
,

对齐概率

需要通过利用缩略语词典来计算
。

本文的研究 目的是自扩展一个缩略语词典
,

所以无法直接

利用词典计算对齐概率
。

2
.

3
.

3 对齐模型的计算

剩下的一部分工作就是对齐模型的计算
。

在候选缩略语和源短语之间产生了很多连线
,

源短语是己经分好词的
,

这样源短语和缩略语的对齐概率就可以转换为词和字的对齐概率
。

几吻 (足彩 }足球彩票卜Pa, , (足 !足球) 、 凡, (彩 !彩票)

根据给定的约束
,

我们可以在缩略语中的字和源短语中的词之间画出许多连线
。

如图所

足球

彩票

体育

中国

足彩

彩体国

图 2

我们用Pal 咖 (足 !足球)表示
“

足球
”

缩写为
“

足
”

的概率
,

Po 吻 (球 }足球)表示
“

足球
”

缩

写为
“

球
”

的概率
。

字和词之间的连线越多
,

表示该字和该词对齐的可能性越大
,

所以Pal 咖 (足

}足球)是
“

足
”

和
“

足球
”

之间的连线数的递增函数
。

定义下面的公式
:

, . 、 _

N (c
,

w )
_ _ , 。、

, 、 : , _ _
.

、
, 一。

_

。 ,
_ _ _

、 。 , , 块 , 口 、rl
. 八主二 * 。

Pn,
,
_ (。}

w )二共答共乙
x l00 %

,

N (c
,

w )表示字
e 和词 w 之间的连线数目

,

N (w )表示与词
N (w )

w 连线的总数目
。

图 2 中
,

假设候选缩略语集是 {足彩
,

体彩
,

国球}
,

源短语库是 {足球彩票
,

体育彩票
,

中

国足球}
,

那么几
八卵 (足 }足球)二5 0%

,

Pa, 。 (球 }足球)二 50%, Pa, , (彩 }彩票)二1 00 tyo, 凡, (票 }

彩票)=0
。

至此
,

尸(A bbre v ia tl’o n
,

So u rc e) 的值可以通过短语的语言概率
、

词和字的对齐概率进行
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计算
。

对每个候选缩略语的多个候选源短语
,

计算尸(Ab bre vi at l’o n
,

So u rc e) 的值
,

取得分最高

的作为结果
。

然后设定闽值
,

对产生的缩略语和源短语对进行筛选
。

3
.

实验结果

我们在实验中选用的候选缩略语集包含在 50 万张网页中自动检测的 5 51 个新词
,

这些新

词未经过人工筛选
,

其中包括 93 个缩略语
。

短语库包含在相同的语料上 自动提取的 2 8 6 3 78

个短语
。

利用缩略语和短语的对齐方法
,

我们最后检测到缩略语和源短语 148 对
,

其中正确

的有 7 6 对
。

候选缩略语

5 5 1

候选源短语

2 8 6 37 8

准确率

5 1
.

4%

表 1

召回率

8 1
.

7%

F值

6 3
.

1%

因为新词中缩略语占了较大的比重
,

而且一般情况下
,

新词的使用还没有完全稳定下来
,

新词和其源短语会同时出现在语料中
,

并且共现度非常高
。

比如
“

伊战
”

和
“

伊拉克战争
” ,

“

医保
”

和
“

医疗保障
”

等都可 以正确的召回
。

由于完全是在无监督训练的情况下进行缩略

语的检测
,

所以我们认为以上结果还是不错的
。

另外
,

己知词中的缩略语 比重较低
,

而且已知词的源短语己经很少在语料中出现
,

所 以

如果以已知词做为候选缩略语集
,

检测的准确率和召回率会很低
。

当然
,

如果不追求较高的

性能
,

本文的方法仍然适用
。

我们用该方法在己知词中找到了不少缩略语
、

源短语对
,

如
“

诚

信
”

和
“

诚实守信
”、 “

城建
”

和
“

城市建设
” 、 “

电汇
”

和
“

电子汇款
” 、 “

政绩
”

不IJ
“

政府绩

效
” 、 “

预支
”

和
“

预先支付
”

等
。

4
.

结论

针对缩略语词典资源稀少的现状
,

本文提出了一种 自扩展缩略语词典的方法
,

通过 自动

在 工n t e r n e t 上采集网页
,

利用 IC TCLAS 进行切词
,

使用重复串搜索技术和词性过滤方法获取

候选缩略语集和候选源短语库
,

然后使用短语的语言模型以及词和字的对齐模型进行缩略语

和源短语对的筛选
,

只需要很少的人工干预
,

就可以得到一部粗糙的缩略语词典
。

本文只对

缩略语提取做了初步的研究
,

在新词中进行缩略语的提取取得了不错的效果
,

对 已知词的缩

略语提取
,

需要做进一步的研究
。

致谢 笔者在撰写本文的过程中
,

得到了刘洋
、

熊德意的帮助
,

在此表示感谢
。
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